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Descripción

® Se trata de curso introductorio a los problemas inversos cuya motivación es la mo-
delación matemática en diversas áreas experimentales, con componentes de apre-
dizaje estadístico y cómputo científico.

Objetivos

b Que el alumno comprenda la teoría matemática básica de los problemas inversos.
La programación en cualquier lenguaje es bienvenida, aunque sugerimos Python.

Temario

w 1. Introducción panorámica de los problemas inverso.

o 2. Los problemas inversos en matemáticas: conceptos de mal planteado y regulari-
zación.

h 3. Problemas inversos estadísticos: enfoque bayesiano.

j 4. Aprendizaje estadístico (“Machine Learning”).

g 6. Regularización y selección de modelos en aprendizaje estadístico.

, 7. Aprendizaje profundo (“Deep Learning”) en problemas inversos.
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Política académica: No hay excepciones

Evaluación Las tareas semanales contarán 20% de la calificación final y 80% un proyecto a de-
sarrollar en el trimestre.

Calificaciones Escala de calificación:

6.0 ≤ S < 7.5, 7.5 ≤ B < 8.5, 8.5 ≤ MB ≤ 10.0.

Asistencia La asistencia al curso es obligatoria, garantizando un buen desempeño. Seguiremos
los lineamientos que marque la Universidad en caso de confinamiento. Es obliga-
ción de los estudiantes estar al día con las notas del curso, de las fechas de exámenes
y entrega de tareas. Administraré el curso a través de la Plataforma de Classroom (el
registro en Servicios Escolares es independiente), por lo que es obligatorio que todo
estudiante tenga acceso a la misma por medio de un email personal de Gmail. Al
momento de registrarse deberá hacer uso de un nombre y un apellido, sin apodos o
sobrenombres.

Integridad La relación alumno-profesor debe estar basada en la confianza y el respeto. Adquirir
o copiar sin plasmar el esfuerzo del alumno en su trabajo es notable y va en de-
trimento de la calificación. Adicionalmente, no está permitido el uso de artefactos
(celulares en particular) que interfieran con el desarrollo de la clase. No se admiten
estudiantes inscritos en otros grupos y no se guardan calificaciones (no se aceptan
oyentes).

Ciudad de México, 9 de febrero de 2025


